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การวเิคราะห์ความสัมพนัธ์ของปัจจัยข้อมูลนักศกึษาที่มีผลต่อระดบัผลการเรียน
ด้วยเทคนิคต้นไม้ตดัสินใจ กรณีศึกษานักศึกษามหาวทิยาลัยเทคโนโลยี 
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บทคัดย่อ 

บทความนีเ้ป็นนําเสนอการวิเคราะห์กระบวนการตดัสินใจด้วยเทคนิคต้นไม้ตดัสินใจเป็นเทคนิคอย่างหนึ่งในการทําเหมือง
ข้อมลู ซึง่อาศยัความสมัพนัธ์ของปัจจยัข้อมลูนกัศกึษาเป็นการบ่งชีถ้ึงระดบัผลการเรียนของนกัศึกษามหาวิทยาลยัเทคโนโลยีราชมงคล
สวุรรณภมิู ซึง่ผลลพัธ์ท่ีได้นัน้จะส่งผลทําให้เอือ้ประโยชน์กบัแนวทางในการปรับปรุงบริหารจดัการและส่งเสริมการวางแผนของหลกัสตูร
การศึกษาท่ีเก่ียวข้อง โดยนําปัจจัยข้อมูลของนักศึกษา ได้แก่ข้อมูลทั่วไป ข้อมูลส่วนตัว ข้อมูลการศึกษา ข้อมูลระดับผลการศึกษา  
ของนกัศกึษากลุม่ท่ีศกึษาในชัน้ปีสดุท้ายท่ีสําเร็จการศกึษา มาหาความสมัพนัธ์กบัผลการศกึษาท่ีได้ โดยวิเคราะห์จากระดบัผลการเรียน 
(เกรดเฉล่ีย) ของการเรียนในชัน้ปีท่ี 1 ผลการทดลองพบว่าปัจจยัข้อมลูของนกัศึกษาท่ีเหมาะสมในการเรียน มีทัง้หมด 7 ตวัแปร จาก
ข้อมลูนําเข้าทัง้หมด 12 ตวัแปร  ทัง้นี ้7 ตวัแปรมาจากต้นไม้ตดัสินใจท่ีได้มาสามารถสรุปเลือกเฉพาะก่ิงท่ีมีผลมากท่ีสดุ โดยวดัค่าความ
แม่นยํา (Accuracy) ได้ค่าสงูถึง  84.78% ซึ่งถือว่าอยู่ในเกณฑ์สงู ดงันัน้ตวัแปรท่ีน่าจะเป็นปัจจยัท่ีส่งผลกบั ระดบัผลการเรียนท่ีจบ
การศกึษาสงูสดุคือ ความสม่ําเสมอการเข้าเรียนในการเรียน 
คาํสาํคัญ : ความสมัพนัธ์ ต้นไม้ตดัสินใจ ปัจจยัข้อมลูนกัศกึษา 

 

Abstract 
This paper proposes analysis of relationship  by applying decision-making process with decision tree technique which 

was data mining. Based on association of student  indicating learning level of students of Rajamangala University of 
Technology Suvarnabhumi  which  was beneficial ways and means to improved  management and planning of further 
education courses related. These factors of student such as general information, personal Information, education level of 
students study in final graduation group. The correlation with the results obtained and  analysis of GPA of freshly students. 
The results showed that the factors of the students in the class has 7 input variables from 12 variables which were derived 
from a decision tree can be selected only branch that has the most effect and measurement accuracy  was as high as 
84.78%, which is considered high. The variables are probably factors that affect it. Grade graduation is a maximum. 
Regular attendance in class. 
Keywords: Prediction of Relationship; Decision Tree; Factor of Students 
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บทนํา 
จากการศึกษาในระดับปริญญาตรีของนักศึกษาในมหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคลสุวรรณภูมิ   

จะอยู่ภายใต้คณะ และสาขาวิชาต่าง ๆ จะเห็นได้ว่า บางคนมีระดับผลเรียนดี บางคนมีระดับผลการเรียนไม่ดี  
บางคนก็ดตูัง้ใจเรียน แต่ได้ผลการเรียนท่ีไม่ดี ซึ่งสาเหตุของการเรียนท่ีไม่ดีในบางคน อาจเป็นเพราะปัจจัยข้อมลูของ
นกัศกึษาเองท่ีไมเ่อือ้อํานวยในการศกึษาได้ เช่น ภมิูลําเนาในจงัหวดัตา่ง ๆ ของนกัศกึษา สถานภาพบิดา มารดา  รายได้
ของบิดามารดา อาชีพของบิดามารดาแตกต่างกนั  เป็นต้น ทางผู้บริหารและทางมหาวิทยาลยั รวมถึงผู้ปกครอง ก็ไม่
ทราบถึงสาเหตท่ีุแท้จริงของนกัศกึษาแต่ละคน เพ่ือท่ีจะได้แนวทางในการปรับปรุง พฒันาสง่เสริม วางแผนด้านนโยบาย
การศึกษา ให้นกัศึกษาเรียนได้ผลการเรียนท่ีดีขึน้  ให้มีปัจจยัเอือ้อํานวยในการเรียนให้ได้ผลการเรียนดีขึน้ อีกทัง้หาก
ต้องการหาความสมัพนัธ์วา่ปัจจยันกัศกึษาแบบใดท่ีสามารถเรียนในสาขาวิชาท่ีสนใจได้ดี ต้องมีลกัษณะข้อมลูนกัศกึษา
อย่างไร เช่น สาขาวิศวกรรมเคร่ืองกล เป็นสาขาท่ีเรียนยาก เป็นท่ีต้องการตลาดแรงงานสงู เป็นต้น เพ่ือจะได้ส่งเสริมให้
นักศึกษาสาขานีมี้ผลการเรียนดี เป็นท่ียอมรับในตลาดแรงงาน ก็ยงัไม่ทราบแนวทางท่ีจะหาความสมัพนัธ์นี ้  ดงันัน้
สถาบนัการศึกษาระดบัมหาวิทยาลยัถือเป็นองค์กรหนึ่งท่ีเก็บข้อมูลนักศึกษาจํานวนมาก โดยข้อมูลเหล่านีส้ามารถ
นํามาใช้ประโยชน์ได้มาก แต่ไม่ได้ถกูนํามาใช้อย่างจริงจงั การทําเหมืองข้อมลู (Data Mining) จึงเป็นวิธีการหนึ่งท่ี
สามารถนํามาใช้สร้างแบบจําลอง (Model) โดยใช้วิธีจําแนกประเภท (Classification) ของนกัศกึษาท่ีมีข้อมลูการเรียนมี
ผลการศึกษาเฉล่ียอยู่ในเกณฑ์ ดี หรือ ไม่ดี  พร้อมทัง้หาคณุสมบติั (Attribute) ของข้อมลูท่ีมีผลกบัผลการเรียน เม่ือ
สามารถหาแบบจําลองท่ีมีความน่าเช่ือถือได้สงู ได้ทราบความสมัพนัธ์ว่าปัจจยัข้อมลูนกัศกึษาแบบใด สง่ผลให้ระดบัผล
การเรียนท่ีดี ก็สามารถนํามาเป็นข้อมลูท่ีเป็นประโยชน์ ในอนัท่ีจะส่งเสริมการเรียนรู้ของนกัศึกษา จะเกิดประโยชน์กบั
ทางผู้บริหาร และผู้ปกครองเป็นอย่างมากในการท่ีจะหาแนวทาง ปรับปรุง สง่เสริม พฒันาผลการเรียนของนกัศกึษาให้ดี
ขึน้ได้ สง่ผลให้นกัศกึษามีความรู้ ความเข้าใจในการเรียนและมีความสขุในการเรียนเพิ่มขึน้ ซึง่ปัญหาท่ีพบในปัจจบุนั มี
ข้อมลูดงัตอ่ไปนี ้

1) นกัศึกษาและผู้ปกครอง ไม่ทราบถึงสาเหตบุางส่วนของการท่ีผลการเรียนไม่ดี อาจมาจากปัจจยัข้อมลูของ
นักศึกษา  ของนักศึกษาในกลุ่มตัวอย่าง  จึงไม่ทราบแนวทางปรับปรุง ส่งเสริม พัฒนาผลการเรียนของนักศึกษา 
ให้ดีขึน้ 

2) ผู้บริหารต้องการทราบปัจจยัท่ีส่งผลต่อระดบัผลการเรียนของนกัศึกษา ท่ีได้ผลการเรียนดี  เพ่ือเป็นแนวทาง
ปรับปรุงการศึกษา ผลกัดนันโยบายการศึกษา สนับสนุนปัจจัยท่ีจะทําให้นักศึกษามีผลการเรียนท่ีดีขึน้ได้ เช่นปัจจัย
ข้อมลู “ประเภทแอดมิชชัน่”  (ปัจจบุนัมี 3 ประเภท คือ มีรับตรง โควตา และ สกอ.) หากทราบวา่ปัจจยันี ้มีผลต่อระดบัผล
การเรียน  อาจปรับนโยบายการรับนกัศึกษา  เป็นประเภทท่ีมีความสมัพนัธ์กบัผลการเรียนนกัศกึษาท่ีได้ผลการเรียนท่ีดี 
ให้มีสดัสว่นมากขึน้ เป็นต้น 

3) ผู้บริหาร ต้องการทราบคณุลกัษณะปัจจยัข้อมลูของนกัศึกษาท่ีจะเรียนสาขาวิชาท่ีสนใจให้ได้ผลการเรียนดี 
คือ คณะวิศวกรรมศาสตร์ สาขาวิศวกรรมเคร่ืองกล แตไ่มท่ราบวา่จะได้ข้อมลูนัน้มาอยา่งไร 

 
ทฤษฎีและงานวจัิยที่เก่ียวข้อง 

การพยากรณ์ความสมัพันธ์ของปัจจัยข้อมูลนักศึกษาท่ีมีผลต่อระดับผลการเรียนด้วยเทคนิคต้นไม้ตัดสินใจ 
กรณีศึกษานักศึกษามหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคลสุวรรณภูมินัน้ ผู้ วิจัยจึงได้นําเสนอกรอบความคิดและ
ทําการศกึษาทฤษฏีและงานวจิยัท่ีเก่ียวข้องดงันี ้
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1. การเรียนรู้ต้นไม้ตัดสนิใจ (Decision Tree Learning)  
เป็นวิธีหนึ่งท่ีจะประมาณฟังก์ชันท่ีมีค่าไม่ต่อเน่ือง (discrete-value function) ด้วย แผนผังต้นไม้ อาจ

ประกอบด้วยเซตของกฎต่างๆ (ชลนิศา สาระ และเยาวดี เต็มธนาภทัร์, 2007) แบบ ถ้า-แล้ว (if-then) เพ่ือให้มนษุย์
สามารถอา่นแล้วเข้าใจการตดัสินใจของต้นไม้ได้ ในการเรียนรู้ของเคร่ือง (machine learning) ต้นไม้ตดัสินใจ เป็นโมเดล
ทางคณิตศาสตร์ท่ีใช้ทํานายประเภทของวตัถโุดยพิจารณาจากลกัษณะของวตัถ ุบพัภายใน (inner node) ของต้นไม้จะ
แสดงตวัแปร ส่วนก่ิงจะแสดงค่าท่ีเป็นไปได้ของตวัแปร ส่วนบพัใบจะแสดงประเภทของวตัถ ุ ต้นไม้การจดัสินใจในการ
บริหารธุรกิจ เป็นแผนผงัต้นไม้ช่วยในการตดัสินใจ โดยแสดงถึงมลูค่าของทรัพยากรท่ีจะใช้ ความเสี่ยงในการลงทนุและ
และผลลพัธ์ท่ีมีโอกาสเกิดขึน้ ต้นไม้ตดัสนิใจสร้างขึน้เพ่ือช่วยการตดัสินใจเพ่ือใช้ในการสร้างแผนงาน นิยมใช้มากในการ
บริหารความเส่ียง (risk management) ต้นไม้ตดัสินใจเป็นส่วนหนึ่งของทฤษฎีการตดัสินใจ (decision theory) และ 
ทฤษฎีกราฟต้นไม้ตดัสนิใจเป็นวิธีการพืน้ฐานอยา่งหนึง่สําหรับการทําเหมืองข้อมลู 
2. อัลกอริทมึที่ใช้ในแบบจาํลองต้นไม้ตดัสนิใจ  

2.1 ID3 ในปัจจบุนันัน้มีการพฒันาขัน้ตอนวิธี (ชติุมา อตุมะมณีุย์ และประสงค์ ประณีตพลกรัง, 2010) ในการ
สอน (training) ต้นไม้การตดัสินใจมากมาย ซึง่สว่นมากมาจากวิธีพืน้ฐานวิธีหนึ่งซึง่เป็นการค้นหาแบบละโมภ (Greedy 
search) จากบนลงลา่ง (top-down) ช่ือวา่ ID3 ซึง่ถกูพฒันาโดยJohn Ross Quinlan ในปี 1986  

2.1.1 เอนโทรปี (Entropy) ID3 นัน้สร้างต้นไม้การตัดสินใจจากบนลงล่างด้วยการถามว่าลักษณะใด  
(ขอใช้คําวา่ลกัษณะแทนตวัแปรต้น) ควรจะเป็นรากของต้นไม้การตดัสนิใจต้นนี ้และถามซํา้ๆไปเร่ือยๆเพ่ือหาต้นไม้ทัง้ต้น
ด้วยการเขียนโปรแกรมด้วยความสมัพนัธ์แบบเวียนเกิด (Rrecursion) โดยในการเลือกว่าลกัษณะใดดีท่ีสดุนัน้ดจูากค่า
ของลกัษณะเรียกว่าเกนความรู้ (Information gain) ก่อนท่ีจะรู้จกัเกนความรู้จะต้องนิยามค่าหนึ่งท่ีใช้บอกความไม่
บริสทุธ์ิของข้อมลูก่อน เรียกวา่เอนโทรปี (Entropy) โดยนิยามเอนโทรปีของต้นไม้การตดัสินใจในตวัในเซตของตวัอย่าง S 
คือ E (S) ดงันี ้

ሺܵሻܧ ൌ െ௦ሺ݆ሻ



ୀଵ

logଶ௦ሺ݆ሻ 

 เม่ือ  
 S คือตวัอยา่งท่ีประกอบด้วยชดุของตวัแปรต้นและตวัแปรตามหลายๆกรณี 
 Ps(j) คืออตัราสว่นของกรณีใน S ท่ีตวัแปรตามหรือผลลพัธ์มีคา่ j 

โดยสําหรับต้นไม้การตดัสนิใจท่ีมีผลลพัธ์เป็นแค่เพียงคา่ตรรกะ (boolean) ใช่กบัไมใ่ช่
เหมือนกบัท่ียกมาตอนต้นของบทความนัน้ จะมีเอนโทรปีคือ 

 
ሺܵሻܧ ൌ െ௬௦ logଶ൫௬௦൯ െ  logଶሺሻ 

 
2.1.2 เกนความรู้ (Information Gain) จากการนิยามเอนโทรปีข้างต้น ทําให้เราสามารถนิยามลกัษณะของตวั

แปรต้นท่ีดีได้ โดยตวัแปร A จะเป็นตวัแปรต้นท่ีดีก็ตอ่เม่ือหากวา่แบง่ข้อมลูตวัอยา่ง (Example) ออกเป็นชดุๆมีจํานวนชดุ
ตามจํานวนค่าของ A ท่ีเป็นไปได้เพ่ือให้แต่ละกรณี (Instance) ในชดุนัน้มีค่า A เพียงค่าเดียวและค่าเฉล่ียของเอนโทรปี
ของชดุข้อมลูท่ีถกูแบ่งออก (partition) มานัน้ต่ําท่ีสดุ เรียกค่าคาดหวงัของการลดลงของเอนโทรปีหลงัจากข้อมลูถกูแบ่ง
ด้วย A วา่เกนความรู้ของ A นิยามโด้โดย 
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,ሺܵ݊݅ܽܩ ሻܣ ൌ ሺܵሻܧ െ 
|ܵ௩|
|ܵ|

ሺܵ௩ሻܧ
௩ୀ௩௨ሺሻ

 

 เม่ือ 
 S คือตวัอยา่งท่ีประกอบด้วยชดุของตวัแปรต้นและตวัแปรตามหลายๆกรณี 
 E คือเอนโทรปีของตวัอยา่ง 
 A คือตวัแปรต้นท่ีพิจารณา 
 value (A) คือเซตของคา่ของ A ท่ีเป็นไปได้ 
 Sv คือตวัอยา่งท่ี A มีคา่ v ทัง้หมด 

2.2 C4.5 เป็นอลักอริทมึในการสร้างต้นไม้ พฒันาโดย J. Ross Quinlan (1993) โดยนําเอา ID3 มาปรับปรุงให้มี
ความสามารถมากขึน้ใช้วิธีการ Information Gain เพิ่มเติมการจดัการกับข้อมลู ตวัเลข ข้อมลูท่ีขาดไป ไม่สมบูรณ์ 
(Missing Value, Noisy Data ) และการ Prune ด้วยการแทน Branch (ก่ิง) ท่ีไม่ช่วยการตดัสินใจด้วย Leaf Node ท่ี
ตดัสนิใจได้ดีกวา่ 
2.3 CART เป็นอลักอริทมึในการสร้างต้นไม้ (Classification and Regression Trees) คือต้นไม้ตดัสินใจด้านสถิติ 

เพ่ือการทํานาย และจําแนกกลุม่ท่ีพฒันามาเพ่ือสร้างต้นไม้ ท่ีใช้จดัการกบัการจําแนกกลุม่แบบตวัเลขให้ดีย่ิงขึน้ พฒันา
โดย Breiman et al. (1984) โดยอาศยักลกัการเดียวกนักบั C4.5 ในด้านการจดัการ Missing Values และมีการจดัการได้
ดีกบัข้อมลูหลายชนิด เช่น Floats, Integer และคา่ท่ีไมใ่ช่ตวัเลข 
3. งานวจัิยที่เก่ียวข้อง 

นางสาวรติกร คงประเสริฐ (2554) แม่แบบระบบคลงัข้อมลูและเหมืองข้อมลูสําหรับหน่วยงานด้านการศกึษา มี
วัตถุประสงค์ในการวิจัยเพ่ือต่อยอดการออกแบบและพัฒนาแม่แบบคลังข้อมูล และเหมืองข้อมูลสําหรับงานด้าน
การศกึษา สามารถแสดงผลรายงานในรูปแบบ Dynamic Report ได้ และเป็นการประยกุต์ใช้เทคนิค Data mining ใน
การออกรายงานเชิงวิเคราะห์หรือเชิงพยากรณ์ จากข้อมลูสําหรับงานด้านการศกึษา วิธีการของผู้ ทําการวิจยัคือ พฒันา
แม่แบบสําหรับหน่วยงานทางด้านการศึกษาเพิ่มจากโครงงานท่ีมีอยู่เดิม เพิ่มส่วนการออกรายงานแบบ Dynamic 
แสดงผลในรูปแบบของรายงานและกราฟ โดยนําเทคนิค Decision Tree มาใช้ในการทํานายเพ่ือช่วยในการตดัสินใจ
เลือกภาควิชาในกลุ่มนกัศึกษากลุ่มตวัอย่าง ผลท่ีได้จากการวิจยัทําให้แม่แบบการพฒันาระบบ BI สําหรับหน่วยงาน
ด้านการศึกษาท่ีมีอยู่เดิม สามารถออกรายงานในรูปแบบของ Dynamic รวมถึงการออกรายงานเชิงวิเคราะห์พยากรณ์ 
และนําแมแ่บบดงักลา่วไปใช้พฒันาระบบ BI ในหน่วยงานด้านการศกึษาอ่ืน ๆ ตอ่ไปได้ 

นางสาวพชัราภรณ์ ราชประดิษฐ์(2553) ระบบผู้ เช่ียวชาญเพ่ือวินิจฉยัโรคข้าว  มีวตัถปุระสงค์ในการวิจยัเพ่ือ
พฒันาระบบผู้ เช่ียวชาญเพ่ือวินิจฉยัโรคข้าวท่ีให้คําตอบการวินิจฉยัโรคข้าวได้อย่างถกูต้อง  และเพ่ือรวบรวมความจริง
เก่ียวกบัข้าวและพฒันาฐานความรู้โรคข้าว  สดุท้าย เพ่ือให้ผู้ ท่ีเก่ียวข้องด้านเกษตรกรรมหรือผู้ ท่ีสนใจนําไปใช้ในการ
วินิจฉยัโรคข้าว   วิธีการของผู้ ทําการวิจยั คือใช้เคร่ืองมือการสร้าง Export System  ช่ือว่า CLIPS  มาใช้สร้างกฎและ
อนมุาน โดยจําแนกลกัษณะอาการของโรค แล้วนํามาวิเคราะห์สร้างเป็น Decision Tree  ตามอลักอริทมึ C4.5 โดยใช้
โปรแกรม WEKA เม่ือสร้างกฎเสร็จเรียบร้อยแล้วจะทําการตรวจสอบความถกูต้องของกฎโดยมีผู้ เช่ียวชาญโรคข้าวเป็น
ผู้ตรวจสอบ เปรียบเทียบผลท่ีได้จากการวินิจฉยัของผู้ เช่ียวชาญ กบัระบบผู้ เช่ียวชาญ  ผลการประเมินประสิทธิภาพของ
ระบบพบวา่สามารถวินิจฉยัโรคได้ตรงกบัผู้ เช่ียวชาญได้ถงึ 94.5% 
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วธีิดาํเนินการวจัิย 
การวิจยันีเ้ป็นการหาความสมัพนัธ์ของปัจจยัข้อมลูนกัศึกษาท่ีมีต่อระดบัผลการเรียน ของนกัศึกษามหาวิทยาลยั

เทคโนโลยีราชมงคลสวุรรณภมิู โดยได้นําข้อมลูนกัศกึษา และผลการเรียนของนกัศกึษาจากฐานข้อมลู ระบบทะเบียนและ
ประมวลผล ของมหาวิทยาลยัแห่งนี ้ มาเลือกใช้ คดักรองเฉพาะข้อมลูท่ีสนใจ แล้วใช้โปรแกรม KNIME (KNIME.com AG, 
2013) เป็นเคร่ืองมือในการวิเคราะห์ข้อมลู เพ่ือได้ปัจจยัข้อมลูนกัศกึษา ท่ีมีผลตอ่ระดบัผลการเรียน   

งานวิจยันีใ้ช้ข้อมลูนกัศกึษาจากฐานข้อมลูระบบทะเบียนและประมวลผล ของมหาวิทยาลยัสงักดัรัฐบาลแห่งหนึ่ง 
ซึ่งตัง้อยู่ในเขตกรุงเทพฯและปริมณฑล  เป็นระบบสารสนเทศท่ีจดัเก็บข้อมลูด้วยโปรแกรมจดัการฐานข้อมลู Microsoft 
SQL Server 2008 โดยเง่ือนไขการนําข้อมลูมาใช้ในงานวิจยันี ้เง่ือนไขใน SQL Query ท่ีเลือก คือ 

- เป็นนกัศกึษาท่ีในระดบัปริญญาตรี  
- เป็นนกัศกึษา หลกัสตูร 4 ปี 
- เป็นนกัศกึษาท่ีมีข้อมลูผลการเรียนใน ชัน้ปีท่ี 1 (ใช้ข้อมลูผลการเรียนเฉพาะ วิชาท่ีเรียนปีท่ี 1) 

โดยจากตวัแปรตาม (Dependent Variables) ท่ีตัง้ไว้คือระดบัผลการเรียนของนกัศกึษา (ดี/ไมดี่)  โดยนบัข้อมลูเฉพาะผล
การเรียนในชัน้ปีท่ี 1 เทา่นัน้  โดยท่ี  

- “ดี” ในงานวิจยันีห้มายถงึเกรดเฉลี่ยทกุวิชามีคา่ตัง้แต ่2.5 ขึน้ไป   
- -“ไมดี่” ในงานวิจยันีห้มายถงึเกรดเฉล่ียทกุวิชามีคา่น้อยกวา่ 2.5  

โดยการสร้างแบบจําลองต้นไม้ตดัสินใจ เพ่ือหาความสมัพนัธ์ของปัจจยัข้อมลูนกัศึกษาท่ีมีต่อระดบัผลการเรียน 
ตวัแปรทัง้หมด 12ตวัแปร ได้แก่ ปีท่ีเข้าศกึษา, เพศ, จงัหวดัภมิูลําเนา, สถานะทางร่างกาย, ศาสนา, ประเภทแอดมิชชัน่
,วฒิุการศึกษาสงูสดุ, จงัหวดัท่ีจบการศึกษาสงูสดุ, สถานภาพบิดา, รายได้บิดา, สถานภาพมารดา, รายได้มารดา  
มีการวิเคราะห์จากสมมติฐานท่ีตัง้เอาไว้ 5 สมมติฐาน  เป็นการหาปัจจยัข้อมลูนกัศกึษาใน 2 ด้านดงันี ้
  

Table 1 The Concept Information for Hypothesis Testing 
 ด้านท่ี 1 ด้านท่ี 2 
สมมติฐาน สมมติฐานท่ี 1 ภาคของจงัหวดัภมิูลําเนาของนกัศกึษา ท่ี

เป็นจงัหวดัใน 3 จงัหวดัชายแดนภาคใต้มีผลตอ่ระดบัผล
การเรียนของนกัศกึษา  
สมมติฐานท่ี 2 สถานภาพของบิดา มีผลตอ่ระดบัผลการ
เรียนของนกัศกึษา 
สมมติฐานท่ี 3 สถานภาพของมารดา มีผลตอ่ระดบัผลการ
เรียนของนกัศกึษา 
สมมติฐานท่ี 4 วฒิุการศกึษาสงูสดุ มีผลตอ่ระดบัผลการ
เรียนของนกัศกึษา 

สมมติฐานท่ี 5 ปัจจยัข้อมลูของนกัศกึษาที่
เหมาะสมในการเรียน คณะวิศวกรรมศาสตร์ 
สาขาวิศวกรรมเคร่ืองกล คือ จงัหวดัภมิูลําเนา
อยู่ในกรุงเทพและปริมณฑล สถานภาพของ
บิดาคือมีชีวิตอยู่  สถานภาพของมารดาคือมี
ชีวิตอยู ่
 

จดุประสงค์ หาปัจจยัข้อมลูนกัศกึษาที่มีผลตอ่ระดบัผลการเรียน เลอืก
วิจยัทกุสาขาวิชา เพ่ือเป็นภาพรวมทัง้มหาวิทยาลยั 

หาปัจจยัข้อมลูนกัศกึษาที่มีผลตอ่ระดบัผลการ
เรียน เลือกวิจยัเฉพาะสาขาวิชา
วิศวกรรมเคร่ืองกล 

ทําให้แบง่ชดุ
ข้อมลูใน
งานวิจยันี ้

ข้อมูลชุดที่ 1 :  
ข้อมลูนกัศกึษา 
ทกุสาขาวิชา 

ข้อมูลชุดที่ 2 :  
ข้อมลูนกัศกึษา 
วิศวกรรมเคร่ืองกล 
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กรอบแนวความคดิในการวจัิย 
ตวัแปรอิสระ (Independent Variables)                  ตวัแปรตาม 

(Dependent Variables

  
Figure 1  The Concept of Frame Work 

 
ผลการวจัิย 

 ได้นําข้อมลูผ่านขัน้ตอนก่อนการประมวลผล (Preprocessing) โดยการทําการกลบักรองข้อมลู (Data 
Cleaning) ทําให้ได้12 ตวัแปร แสดงให้เหน็การตดัสนิใจใน Table 2 

 

Table 2  Branches of the decision tree of the only Grade = "good" 
 

กิ่งที่ ตวัแปรลาํดบัชัน้ที่ 1 ตวัแปร 
ลาํดบัชัน้ที่ 2 

ตวัแปร 
ลาํดบัชัน้ที่ 3 

ตวัแปรลาํดบั
ชัน้ที่ 4 

1 ภาคจงัหวดัท่ีจบการศกึษาสงูสดุ= ภาค
ตะวนัออก 

- - - 

2 ภาคจงัหวดัท่ีจบการศกึษาสงูสดุ= 
ภาคเหนือ 

รายได้มารดา = ไมมี่
รายได้ 

- - 

3 ภาคจงัหวดัท่ีจบการศกึษาสงูสดุ= ภาค
กลาง 

วฒิุการศกึษาสงูสดุ= ม.
ปลาย 

- - 

4 ภาคจงัหวดัท่ีจบการศกึษาสงูสดุ= 
กรุงเทพฯและปริมณฑล 

ท่ีเข้าศกึษา= 2554 
สถานภาพมารดา= ไม่
ระบ ุ

- 

5 ภาคจงัหวดัท่ีจบการศกึษาสงูสดุ= 
กรุงเทพฯและปริมณฑล 

ปีท่ีเข้าศกึษา= 2553 
รายได้มารดา= 150,000-
300,000 ตอ่ปี 

- 



 

 
 

469 การประชุมวิชาการระดับชาติมหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคลสุวรรณภูมิ คร้ังท่ี 1 (The 1st RUSNC) 

กิ่งที่ ตวัแปรลาํดบัชัน้ที่ 1 ตวัแปร 
ลาํดบัชัน้ที่ 2 

ตวัแปร 
ลาํดบัชัน้ที่ 3 

ตวัแปรลาํดบั
ชัน้ที่ 4 

6 ภาคจงัหวดัท่ีจบการศกึษาสงูสดุ= 
กรุงเทพฯและปริมณฑล 

ปีท่ีเข้าศกึษา= 2553 
รายได้มารดา= ไมมี่
รายได้ 

- 

7 ภาคจงัหวดัท่ีจบการศกึษาสงูสดุ= 
กรุงเทพฯและปริมณฑล 

ท่ีเข้าศกึษา= 2550 
ภาคจงัหวดัภมิูลําเนา= 
ภาคกลาง 

- 

8 
ภาคจงัหวดัท่ีจบการศกึษาสงูสดุ= 
กรุงเทพฯและปริมณฑล 

ปีท่ีเข้าศกึษา= 2550 
ภาคจงัหวดัภมิูลําเนา=
กรุงเทพฯและปริมณฑล 

สถานภาพ
บิดา=ถึงแก่
กรรม 

 
ทําการหาค่าความแม่นยํา (Accuracy )  ท่ีได้ออกมา (Output) แสดงดงัตารางด้านลา่งจะได้ข้อมลูท่ีได้ค่าความ

แมน่ยําสงูสดุในทัง้หมด 12 ครัง้คือ ข้อมลูชดุท่ี 1 (ข้อมลูนกัศกึษาทกุสาขา) ครัง้ท่ี 7 มีความถกูต้องท่ี 68.17% และข้อมลู
ชดุท่ี 2 (ข้อมลูนกัศกึษาวิศวกรรมเคร่ืองกล) ครัง้ท่ี 1 มีความถกูต้องท่ี 84.78% 

จากผลการทดสอบ ชดุข้อมลูท่ี 1(ข้อมลูนกัศกึษาทกุสาขาวิชา)  เพ่ือพิสจูน์สมมติฐานใน 4 ข้อแรก คือ 
สมมติฐานท่ี 1 ภาคของจงัหวดัภมิูลําเนาของนกัศกึษา ท่ีเป็นจงัหวดัใน 3 ตวัหวดัชายแดนภาคใต้ มีผลตอ่

ระดบัผลการเรียนของนกัศกึษา คือผลการเรียนไมดี่ 
สมมติฐานท่ี 2 สถานภาพของบิดา มีผลตอ่ระดบัผลการเรียนของนกัศกึษาแตกตา่งกนั 
สมมติฐานท่ี 3 สถานภาพของมารดา มีผลตอ่ระดบัผลการเรียนของนกัศกึษาแตกตา่งกนั 
สมมติฐานท่ี 4 วฒิุการศกึษาสงูสดุ มีผลตอ่ระดบัผลการเรียนของนกัศกึษาแตกตา่งกนั 

 
 Table 3  The Result form Experimentation 

ครัง้ท่ี
ทดสอบ 

Input Output 

Quality 
measure 

Pruning method 
Min number records 

per node 

Accuracy 
ข้อมลูชดุท่ี 1 

(%) 

Accuracy 
ข้อมลูชดุท่ี 2 

(%) 
1 Gini index No Pruning 2 67.29 84.78 

2 Gini index No Pruning 3 66.67 82.07 
3 Gini index No Pruning 4 65.69 79.35 
4 Gini index MDL 2 60.47 71.74 
5 Gini index MDL 3 60.47 71.74 
6 Gini index MDL 4 60.47 71.74 
7 Gain Ratio No Pruning 2 68.17 84.24 
8 Gain Ratio No Pruning 3 66.83 81.52 
9 Gain Ratio No Pruning 4 66.21 79.35 

10 Gain Ratio MDL 2 60.70 72.83 
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ดงันัน้ : จะได้วา่สมมติฐานท่ีตัง้ ไม่ถูกต้อง   
เพราะ : ปัจจัยข้อมูลของนักศึกษาชุดข้อมูลที่ 1 : ข้อมูลทุกสาขาวิชา ซึ่งเป็น ภาพรวมทัง้มหาวิทยาลัย  

ที่เรียนดี  มีลักษณะใดลักษณะหน่ึงใน 4 ลักษณะดังต่อไปนี ้
1. สภาพร่างกาย =บกพร่องทางการพดู  หรือ 
2. สภาพร่างกาย = ไมพ่ิการ  และ เพศ=หญิง  และ  ศาสนา = ฮินด ู หรือ 
3. สภาพร่างกาย = ไมพ่ิการ และ เพศ=หญิง  และ  ศาสนา = อิสลาม และ รายได้มารดา=ไมร่ะบ ุ
4. สภาพร่างกาย = ไมพ่ิการ และ เพศ=หญิง  และ  ศาสนา = อิสลาม และ รายได้มารดา=150,000-

300,000 ตอ่ปี 
เหตท่ีุเลือก 4 ก่ิงนีม้าเป็นคําตอบเพราะเป็นก่ิงท่ีมีลําดบัชัน้จํานวนน้อย กว่าก่ิงอ่ืน ๆ  ซึ่งการแยกข้อมลูของ

ต้นไม้ หากสามารถจบการแยกข้อมลูได้ภายในระดบัชัน้น้อย ถือว่ามีความสามารถในการจําแนกข้อมลูได้มากกว่า 
วดัค่าความแม่นยํา (Accuracy) ได้ค่าสงูสดุเป็น 68.17%  ซึ่งถือว่าอยู่ในเกณฑ์ไม่สงูมาก ยงัไม่เป็นการทดสอบท่ี
เช่ือถือได้  อาจปรับปรุงข้อมลูโดยเลือกข้อมลู ให้น้อยลง 

จากการหาปัจจัยข้อมูลนักศึกษาท่ีมีผลต่อระดับผลการเรียน จากผลการทดสอบ ชุดข้อมูลท่ี 2 (ข้อมูล
นกัศกึษาวิศวกรรมเคร่ืองกล)  เพ่ือพิสจูน์สมมติฐานข้อท่ี 5 คือ 

 

สมมติฐานท่ี 5 ปัจจยัข้อมลูของนกัศกึษาท่ีเหมาะสมในการเรียน คณะวิศวกรรมศาสตร์ สาขา
วิศวกรรมเคร่ืองกล คือ จงัหวดัภมิูลําเนาอยูใ่นกรุงเทพและปริมณฑล สถานภาพของบิดาคือมีชีวิตอยู ่ สถานภาพ
ของมารดาคือมีชีวิตอยู่ 

 
จากการทดลองพบว่า ปัจจัยข้อมูลของนักศึกษาท่ีเหมาะสมในการเรียนคณะวิศวกรรมศาสตร์ สาขา

วิศวกรรมเคร่ืองกล  มีทัง้หมด 7 ตวัแปร จาก Input ทัง้หมด 12 ตวัแปร  ทัง้นี7้ ตวัแปรมาจากต้นไม้ตดัสินใจท่ี
โปรแกรมได้แสดงออกมา  โดยสามารถสรุปเลือกเฉพาะก่ิงท่ีมีผลมากท่ีสดุ คือนกัศึกษาต้องมีลกัษณะ ใดลกัษณะ
หนึง่ใน 3 ลกัษณะดงัตอ่ไปนี ้

 
1. ภาคของจงัหวดัท่ีจบการศกึษาสงูสดุ = “ภาคตะวนัออก”   

 
2. ภาคของจงัหวดัท่ีจบการศกึษาสงูสดุ = “ภาคเหนือ” และ  รายได้มารดา = “ไมมี่รายได้”  

 
3. ภาคของจงัหวดัท่ีจบการศกึษาสงูสดุ = “ภาคกลาง” , วฒิุการศกึษาสงูสดุ= “ม.ปลาย” 

 
ซึง่ข้อมลูเหล่านีไ้ด้เลือก ท่ีได้ข้อมลูนกัศกึษา (สาขาวิศวกรรมเคร่ือง) ท่ีมีผลการเรียนดี  จํานวน 8 ก่ิง จึงได้

เลือกมา ก่ิงท่ีสําคญั 3 ก่ิง ได้ก่ิงท่ี 1 ก่ิงท่ี 2 และ ก่ิงท่ี 3 เหตท่ีุเลือก 3 ก่ิงนีม้าเป็นคําตอบเพราะเป็นก่ิงท่ีมีลําดบัชัน้
จํานวนน้อย กว่าก่ิงอ่ืน ๆ  ซึง่การแยกข้อมลูของต้นไม้ หากสามารถจบการแยกข้อมลูได้ภายในระดบัชัน้น้อย ถือว่ามี
ความสามารถในการจําแนกข้อมลูได้มากกว่า วดัค่าความแม่นยํา (Accuracy) ได้ค่าสงูถึง  84.78% ซึง่ถือว่าอยู่ใน
เกณฑ์สงู เป็นการทดสอบท่ีเช่ือถือได้  อธิบายได้วา่พารามิเตอร์ท่ีมีความเหมาะสมดี 
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สรุปการวจัิย 
จากการตัง้สมมติฐานทัง้ 5 ข้อ แล้วแบ่งการทดสอบข้อมลูเป็น 2 ชดุ พบว่าได้ผลท่ีไม่ตรงกบัสมมติฐาน  เลือกตวั

แปรท่ีตัง้สมมติฐานท่ีคาดวา่จะมีผลต่อระดบัผลการเรียน  แต่หลงัจากทําการวิจยัแล้วพบว่ามีผลน้อยมากจนถือได้ว่า ไม่
มีผล  หรือบางตวัแปร ก็ไมมี่ผลเลย ตอ่ระดบัผลการเรียน  เพราะพบวา่ ไมไ่ด้อยูใ่นNodeของต้นไม้ตดัสนิใจระดบับน หาก
ต้องการให้มีผล อาจเลือกตัวแปรท่ีน่าจะเป็นปัจจัยท่ีส่งผลกับการเรียน  เช่น ระดบัผลการเรียนท่ีจบการศึกษาสูงสุด    
ความสม่ําเสมอการเข้าเรียนในการเรียนท่ีจบการศึกษาสูงสดุ    เป็นต้น  น่าจะส่งผลให้สมมติฐานท่ีตัง้เอาไว้มีความ
ถกูต้องมากกว่านี ้ ส่วนในอนาคตจะไปประยกุต์ใช้กบังานเหมืองข้อมลูด้านอ่ืน ๆ ได้  เพ่ือใช้ในกาค้นหาความจริง การ
ทํานายข้อมลู การจําแนกข้อมลู เช่น งานวิเคราะห์ข้อมลูการศึกษา  ข้อมลูวดัคณุภาพประมาณงานทัง้งานด้านเอกชน 
และรัฐบาล เป็นต้น 
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