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บทคัดย่อ 

งานวิจยันีมี้วตัถปุระสงค์เพ่ือพฒันาระบบช่วยสรุปบทความวิจยัท่ีมีการตีพิมพ์แบบอตัโนมติั โดยทําการดึงเอาบทความจาก

แหล่งเผยแพร่บทความท่ีมีการตีพิมพ์แบบสาธารณะเช่น Science Direct, PubMed, IEEE เป็นต้น ใช้วิธีทาง XML, Call API, Web 

Service, Web Content เป็นต้น ใช้การดงึบทความแบบอตัโนมติั เป็นประจําทกุวนั เพราะบทความมีการตีพิมพ์เผยแพร่ทกุวนัทําให้ได้

ความรู้ท่ีใหม่อยู่เสมอจากการเขียนโปรแกรมแบบ Crontab Daily ระบบมีการทํางาน 3 ขัน้ตอนหลกั อนัดบัแรก, จะรวบรวมบทความ

วิเคราะห์ RSS ฟีดสําหรับการเผยแพร่บทความใหม่จาก PubMed, ScienceDirect และ Sprinkerlink อันดับท่ีสองการวิเคราะห์

บทความจะใช้ขัน้ตอนวิธีการรับรู้การแยก RSS แท็กและข้อมูลท่ีเก่ียวข้องในเนือ้หา สกัดและเพ่ิมข้อมูลลงในฐานข้อมูลท่ีสามการ

วิเคราะห์บทความ ทําการสร้างการแจ้งเตือนสรุปรายวนัจากฐานข้อมลู นอกจากนีข้้อมลูจากการวิเคราะห์บทความ จะสามารถใช้ได้ใน

เว็บไซต์รวมถึงความสามารถในการค้นหาและรายงานการวิเคราะห์ เว็บไซต์ท่ีมีรายการสรุปและข้อมูลรวมทัง้การเช่ือมโยงไปยัง

บทความวารสารด้วย 

คาํสาํคัญ : Machine Learning, XML, Call API, Web Service, Web Content, Crontab Daily 

 

Abstract 

This research aims to develop an automatic literary analysis. Textual summaries from the resource of 

publications such as Science Direct, PubMed, and IEEE were automatically generated in XML, Call API, Web Service and 

Web Content format. Due to the research articles were daily published, the new knowledge from scheduler program and 

Crontab Daily was obtained. System works through 3 main steps. First, Literature Analyzed will collect RSS feeds for new 

nomenclatural declaration from PubMed, ScienceDirect, and Sprinkerlink.  Second, Literature Analyzed will apply  

Recognition algorithms to parse the RSS to tag and associated information within the content, extract and add the 

information into its database.  Third, Literature Analyzed will generate the summarize alert daily for the subscriber. In 

addition, the information from Literature Analyzed database will be available at the website including search capabilities 

and analytical reports.  The website contains the list of summarize and its information including the link to the journal 

article  
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บทนํา 

ในต่างประเทศการศึกษางานวิจัยมีความสําคญัในการนําความรู้ไปพฒันาประเทศทัง้ภาคอุตสาหกรรม

และภาคการศึกษา ดงันัน้การศึกษางานวิจยัท่ีมีการเผยแพร่จึงมีความสําคญัต่อการพฒันาประเทศท่ีกําลงัพฒันา

อย่างย่ิงเพราะ จะทําให้ประเทศท่ีกําลังพัฒนามีความสามารถเท่าเทียมประเทศท่ีพัฒนาแล้ว แต่ปัญหาของ

การศกึษางานวิจยันัน้ต้องมีความเข้าใจและศกึษากระบวนการตา่งๆ จากการอา่นงานวิจยั ซึง่ต้องใช้เวลาในการอา่น

บทความวิจยัและสรุปประเด็นของผู้ เขียนบทความเพ่ือเผยแพร่สาธารณะ จึงได้มีการวิจยัเคร่ืองมือช่วยในการศกึษา

งานวิจยัใช้เทคนิคทางด้านภาษาธรรมชาติ ฝึกให้คอมพิวเตอร์มีการเรียนรู้ ภาษาของมนษุย์ หรือภาษาเขียน แล้วให้

คอมพิวเตอร์ ทําการสรุปเนือ้หาออกมาเฉพาะประเดน็สําคญั  

จากเหตผุลดงักล่าวผู้วิจยั จึงได้เกิดแนวคิดทําเคร่ืองมือ เพ่ือสรุปประเด็นการเผยแพร่บทความสาธารณะ

จากแหล่งท่ีเช่ือถือได้เพ่ือให้ผู้ สนใจบทความลดระยะเวลาในการสรุปประเด็นต่างของบทความโดยใช้เทคนิด

กระบวนการภาษาธรรมชาติ(Natural Language Processing) เข้ามาเป็นเคร่ืองมือช่วยในการสรุปประเด็นต่างๆ

ของบทความ 

 

ทฤษฎีและงานวจัิยที่เก่ียวข้อง 

ระบบประมวลภาษาธรรมชาต ิ(Natural Language Processing System) 

  การประมวลผลภาษาธรรมชาติเป็นระบบท่ีจะช่วยทําให้คอมพิวเตอร์เข้าใจ ภาษาธรรมชาติของมนุษย์ 

เพ่ือให้คอมพิวเตอร์สามารถเข้าใจภาษาเขียน รูปแบบความรู้ท่ีคอมพิวเตอร์สามารถนํา ไปใช้งานได้เช่น การสรุป

บทความ การตอบโต้ทางแป้นพิมพ์ ระบบตดัคํา เป็นต้น 

  นิยามที่ 1การวเิคราะห์ในเชงิโครงสร้าง (Syntactic Analysis) 

การตรวจสอบโครงสร้างทางไวยากรณ์ ตําแหน่งของคําประเภทต่าง ๆ ที่รวมกันเป็น

ประโยค เช่น He ate the pizza 

 
 

 

ภาพที่ 1 วิเคราะห์ในเชิงโครงสร้าง 

 

นิยามที่ 2 การวเิคราะห์ในเชงิความหมาย (Semantic Analysis) 

  เป็นการตรวจสอบความถูกต้องในเชิงความหมาย ของประโยค โดยประโยคท่ีวางกลุ่มคําชนิด

ต่างๆ ตามโครงสร้างไวยากรณ์ จะมีความหมาย อย่างใดอย่างหนึ่งแน่นอนแต่ในบางครัง้ประโยค ท่ีกําลงัพิจารณา

อาจจะเขียน ถูกต้องตามหลักไวยากรณ์ แต่มีความหมายกํากวมหรือเป็นความหมายท่ีเป็น ไปไม่ได้ หรือไม่ให้

ความหมายอะไรเลย[2] “The house eat the boys” จะเห็นว่าประโยคนีโ้ครงสร้างของประโยคถกูต้องตามหลกั
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ไวยากรณ์คือแต่เม่ือวิเคราะห์ดูความหมายแล้วเห็นว่าประโยคนีมี้ความหมาย ท่ีเป็นไปไม่ได้ ในเม่ือบ้านเป็น

สิง่ไมมี่ชีวิตจงึทํากริยา “กิน” ไมไ่ด้ 

 

ประโยค = นามวลี +กริยาวลี นามวลี = คาํนําหน้านาม +คาํนาม  

กริยาวลี = กริยา + นามวลี 

ภาพที่ 2 วิเคราะห์ในเชิงความหมาย 

 

  นิยามที่ 3 การวเิคราะห์ในเชงิตีความ (Pragmatic Analysis) 

  ประโยค ท่ีเขียนออกมาบางครัง้ก็อาจจะไมไ่ด้มีความหมายตรงตามข้อความเช่น เราอยูท่ี่สถานี

รถไฟและกําลงักงัวลวา่ขณะนี ้เวลาเทา่ไรรถไฟใกล้จะออกหรือยงัแตเ่ราไมมี่นาฬิกา พอดีหนัไปเหน็คนข้าง ๆ กําลงัดู

ตารางเวลาการเดินรถเช่นเดียวกนั เราเลยหนัไปถามวา่ “Do you have a watch?” ถ้าเราได้คําตอบวา่ “yes” หรือ 

“no” แสดงวา่คําตอบท่ีได้ผิด เพราะคําตอบท่ีเราต้องการจริงๆ คือ เวลา ณ ขณะนี ้

 

 
ภาพที่ 3 ประมวลผลภาษาธรรมชาติ 

 

การรวบรวมบทความสาธารณะ (Summarize Publication Search) 

  นิยามที่ 1เอกซ์เอม็แอล (XML : Extensible Markup Language) 

  [2]เป็นภาษาท่ีใช้เน้น (มาร์กอปั) สว่นท่ีเป็นข้อมลู โดยสามารถกําหนดช่ือแท็ก (Element) และ

ช่ือแอตทิบิวต์ ได้ตามความต้องการของผู้สร้างเอกสาร xml โดยเอกสารนัน้จะต้องมีความเป็น Well-formed ส่วน 

DTD และ Schema จะมีหรือไมมี่ก็ได้ ขึน้อยูก่บัวา่มีผู้ใช้เอกสารนัน้มากน้อยแคไ่หน เอกสาร xml จึงเป็นแค่เท็กซ์ไฟล์

ชนิดหนึ่ง ท่ีมีแท็กเปิดและเท็กปิดครอบข้อมลูไว้ตรงกลางเท่านัน้ ทําให้เอกสาร xml ถกูใช้ในการติดต่อกบัระบบท่ี

ต่างกนั เน่ืองจากความง่ายในการสร้างเอกสาร การนําเอกสาร xml ไปใช้งาน จะสนใจแต่ข้อมลูท่ีถกูเน้นด้วยแท็ก

มากกวา่ 
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ภาพที่ 4 Tag XML 

 

  นิยามที่ 2 เอพีไอ (API : Application Programming Interface) 

  [2] ช่องทางการเช่ือมตอ่ ,ช่องทางหนึง่ท่ีจะเช่ือมตอ่กบัเวบ็ไซต์ผู้ให้บริการ API จากท่ีอ่ืน เป็น

ตวักลางท่ีทําให้โปรแกรมประยกุต์เช่ือมตอ่กบัโปรแกรมประยกุต์อ่ืน หรือเช่ื
ิ
อมการทํางานเข้ากบัระบบปฏิบติัการ 

 

 
 

ภาพที่ 5 การเรียกใช้งาน API 

 

วธีิการศกึษา (Methodology) 

การทาํกระบวนการภาษาธรรมชาตนัิน้ต้องมีการฝึกให้คอมพวิเตอร์เรียนรู้ 

 3.1 ดงึข้อมลูอตัโนมติั การดงึข้อมลูอตัโนมติัจะใช้ XML, API, Web Content ในการดงึข้อมลูเพ่ือทําเป็น

ระบบอตัโนมติั 
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ภาพที่ 6 การดงึข้อมลูอตัโนมติั 

 

 3.2 การตัง้สคริปเพ่ือดงึข้อมลูแบบวนซํา้ เพ่ือนําข้อมลูเข้าระบบทกุวนั(Cron Daily) ใช้ภาษา Shell ,JAVA 

, PHP ทํางานร่วมกนั ทําให้เกิดข้อมลูท่ีมีการปรับปรุงตลอดเวลา และเป็นการสะสมข้อมลูเพ่ือทําเหมืองข้อมลูอีก

ด้วย 

 

 
  

ภาพที่ 7 การตัง้สคริปเพ่ือดงึข้อมลูแบบวนซํา้ 

 

 3.3 การสร้าง Corpus นําสถิติจากข้อมลู ท่ีสร้างขึน้จากแหล่งข้อมลูท่ีเช่ือถือได้ มาฝึกให้คอมพิวเตอร์

สามารถเรียนรู้ข้อมลูและสามารถแยกกลุม่ของข้อมลูได้ โดยใช้เทคนิค  C4.5 Algorithm, CRF Algorithm  เป็นต้น 

[1] 

 
 



 
477 การประชุมวิชาการระดับชาติมหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคลสุวรรณภูมิ ครั้งท่ี 1 (The 1st RUSNC) 

 
 

ภาพที่ 8 การสร้าง Corpus 

 

 3.4 การวิเคราะห์ในเชิงตีความ (Pragmatic Analysis)การวิเคราะห์ในเชิงตีความจะใช้ Open Source 

OpenNLP  เป็นตวัดําเนินการตรวจสอบโครงสร้างทางไวยากรณ์เก่ียวกับการวางตําแหน่งของคํานาม กริยา  

คําบุพบท ฯลฯ ท่ีรวมเป็นประโยค แยกแยะความถูกต้องทางความหมายของประโยค ประโยคท่ีถูกวางแบบตาม

โครงสร้างไวยากรณ์จะมีความหมายอยา่งใดอยา่งหนึง่ แน่นอน แตบ่างครัง้ความหมายท่ีได้เป็นความหมายท่ีกํากวม 

หรืออาจไร้ความหมาย 

วางแผนทางกระบวนการภาษาธรรมชาติ [2] 

  3.4.1 ใช้ฐานความรู้เป็นหลักในการประมวลผลภาษา (parser) โดยใช้กฎไวยากรณ์ท่ี 

สร้างโดยผู้ เช่ียวชาญ 

  3.4.2 ใช้สถิติจากข้อมลู ท่ีสร้างขึน้จาก ชดุฝึก corpus เทคนิคทางสถิติ และใช้ชดุข้อมลูนัน้ฝึกให้

คอมพิวเตอร์สามารถคิดเป็น เช่น HMM  Algorithm, C4.5 Algorithm, CRF Algorithm  etc. 

  3.4.3 การผสมผสานกนัระหวา่ง ใช้ฐานความรู้และ ใช้สถิติจากข้อมลูเพ่ือใช้ฝึกคอมพิวเตอร์ให้

รู้จกัข้อมลูท่ีมากขึน้และวิเคราะห์ข้อมลูได้ 

 

ผลการศกึษาและอภปิรายผล 

 การวิเคราะห์ผลลพัธ์เม่ือทําการสง่ข้อความไปในระบบจะทําการ ตวัสอบไวยากรณ์ท่ีสําคญัของข้อความ

นัน้และสกดัเฉพาะวลีท่ีสมบรูณ์ออกมาจดัอนัดบั 
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Up to the 1980s, most NLP systems were based on complex sets of hand-written rules. 

Starting in the late 1980s, however, there was a revolution in NLP with the introduction of 

machine learning algorithms for language processing. This was due to both the steady 

increase in computational power (see Moore's Law) and the gradual lessening of the 

dominance of Chomskyan theories of linguistics (e.g. transformational grammar), whose 

theoretical underpinnings discouraged the sort of corpus linguistics that underlies the 

machine-learning approach to language processing.[3] Some of the earliest-used machine 

learning algorithms, such as decision trees, produced systems of hard if-then rules similar to 

existing hand-written rules. However, Part-of-speech tagging introduced the use of Hidden 

Markov Models to NLP, and increasingly, research has focused on statistical models, which 

make soft, probabilistic decisions based on attaching real-valued weights to the features 

making up the input data. The cache language models upon which many speech 

recognition systems now rely are examples of such statistical models. Such models are 

generally more robust when given unfamiliar input, especially input that contains errors (as is 

very common for real-world data), and produce more reliable results when integrated into a 

larger system comprising multiple subtasks. 

ภาพที่ 9 ทดลองสง่บทความเข้าระบบ 

 

ตารางที่ 1 ผลของกระบวนการภาษาธรรมชาติเพ่ือหาลําดบัความสําคญัของไวยากรณ์จากข้อความ 

ลาํดับ ไวยากรณ์ 

1 
Up to the 1980s, most NLP systems were based on complex sets of hand-

written rules. 

2 
Starting in the late 1980s, however, there was a revolution in NLP with the 

introduction of machine learning algorithms for language processing. 

3 
[3] Some of the earliest-used machine learning algorithms, such as 

decision trees, produced systems of hard if-then rules similar to existing 

hand-written rules. 

4 
The cache language models upon which many speech recognition 

systems now rely are examples of such statistical models. 

5 

Such models are generally more robust when given unfamiliar input, 

especially input that contains errors (as is very common for real-world 

data), and produce more reliable results when integrated into a larger 

system comprising multiple subtasks. 
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 จากภาพท่ี 9 ทดลองนําข้อมลูเข้าระบบสามารถจําแนกได้ตามตารางท่ี 1 โดยมีการจดัอนัดบัไวยากรณ์ไว้ 

ทําให้ผู้สนไจดแูคป่ระเดน็ท่ีสําคญัได้ 

 

สรุป 

 การใช้กระบวนการภาษาธรรมชาติ ในการสรุปข้อมูลของเอกสารท่ีสําคัญจะช่วย ลดระยะเวลาใน

การศึกษา งานวิจัยท่ีมีความยากในการอ่านหรือแปลความหมายของบทความนัน้ การนํากระบวนการ

ภาษาธรรมชาติท่ีดีควรมีเป้าหมายท่ีมีประโยชน์ตอ่สาธารณะและช่วยอํานวยความสะดวกในการใช้ 
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